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Datan kaytto on yleistynyt alasta riippumatta, eika urheilu ole tassa poikkeus. Jal-
kapallossa eletaan todellista datan aikaa ja sitd halutaan aktiivisesti kayttaa
osana joukkueen kehittamista. Otteluista kerattya dataa voidaan hyédyntaa mo-
nella tapaa, niin reflektoinnissa menneista otteluista kuin valmistautuessa tule-
viin. Se on tarkea tyokalu, joka on tullut jalkapalloon jaadakseen.

Taman opinnaytetydn toimeksiantajana toimi Suomen Palloliitto, joka on suoma-
laisen jalkapallon ja futsalin korkein jarjestd. Palloliitto vastaa Suomen kaikesta
jalkapallotoiminnasta ja sen kehittamisesta niin harrastetasolla etta kilpa- ja
huippu-urheilun alueilla. Opinnaytetydhon on sisallytetty dataa poikamaajoukku-
eiden U17 ja U19 otteluista ja niissa on erityisesti mitattu joukkueiden etenemista
suhteessa vastustajan dynaamiseen linjaan. Aiheesta on kevaalla 2023 valmis-
tunut palloliiton kv. lajianalyysity0, jonka ohessa opinnaytetyo on tehty.

Tehtavani oli analysoida U17- ja U19- maajoukkueiden yhteensa kuudessa kar-
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Eteneminen tapahtuu joko kuljettamalla tai syottamalla ja taman seuraaminen
antaa meille hyvaa tietoa siita, kuinka maajoukkueemme rakentaa pelia ja kuinka
usein se johtaa haluttuun lopputulokseen, eli maaliin. Aiheen valintaperustee-
seen vaikutti se, ettd valmista dataa etenemisista ei ole tarjolla missaan jalkapal-
lodataa mittaavassa ohjelmistossa, joten kaikki tyo piti tehda kasin.

Opinnaytety0 tulee pitamaan sisallaan kattavasti tietoa jalkapallon data-analyy-
sista, seka mista lahtea liikkeelle, jos sitd haluaa itse alkaa kerdamaan. Tama
opinnaytetyd kasittelee myods maajoukkueiden otteluista kerattya dataa, jota ref-
lektoidaan Palloliiton julkaisemaan lajianalyysitydhon.
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The use of data has become prevalent regardless of the industry, and sports is
no exception. Football is experiencing a true era of data, actively utilizing it as
part of team development. Data collected from matches can be used in various
ways, both for reflecting on past matches and preparing for future ones. It is an
important tool that has become a permanent feature in football.

This thesis is carried out in cooperation with the Finnish Football Association (Su-
omen Palloliitto), the highest governing body for Finnish football and futsal. The
Football Association is responsible for all football activities in Finland and their
development, from grassroot to elite-level sports. The thesis includes data from
the U17 and U19 boys' national teams' matches, focusing on measuring the
teams' progression in relation to the opponent's dynamic line. In the spring of
2023, the Finnish Football Association completed an international game analysis
project on the same topic, alongside with which this thesis was conducted.

The mission was to analyze the progress made by the U17- and U19- national
teams in three qualifying matches concerning the opponent's dynamic line. Pro-
gress can occur through dribbling or passing, and monitoring this provides valu-
able insights into how Finnish national teams build the game and how often it
leads to the desired outcome, namely, a goal. The choice of this topic was influ-
enced by the lack of readily available data on progress in any football analysis
software, which required manual data collection.

The thesis will provide comprehensive information on football data analysis and
where to start if one wants to begin collecting data. This thesis will also include
data from national team matches, which is then reflected in relation to the game
analysis project published by the Finnish Football Association.
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1 JOHDANTO

Dataa hyodynnetaan eri toimialoilla kasvavissa maarin ja sen tuomat hyodyt ovat
kiistattomat. Huippu-urheilussa data on myos tullut jaadakseen ja sen avulla voi-
daan saada todella paljon tarkeaa tietoa niin henkilokohtaisella, kuin joukkueta-
solla. Jalkapallossa datan mittaaminen ja analysointi on tullut isoksi osaksi lajia
ja yhdessa ottelussa kerattyjen datapisteiden maara voidaan laskea miljoonissa.
Urheilu ja teknologia kavelevat kasi kadessa ja ne yhdessa luovat paljon uusia
mahdollisuuksia niin seuroille, urheilujoille kuin urheilufaneillekin. Urheilijat saa-
vat teknologian myota paljon lisatietoa omasta suorituksestaan ja siita, miten ne
vertautuvat tuhansiin muihin urheilijoihin. Samalla tavallinen katsoja saa esimer-
kiksi jalkapallo-ottelun aikana mielenkiintoista tilastoa oman joukkueensa suori-
tuksista datan myo6ta. Joukkueissa valmistaudutaan tuleviin otteluihin katsomalla
niin oman joukkueen kuin tulevan vastustajan otteludataa ja etsimalla keinoja

milla pelitavalla ottelua tulisi lahestya.

Tassa opinnaytetydssa sukelletaan datan rooliin jalkapallossa, seka kaydaan lapi
tutkimaani jalkapallodataa suomen poikamaajoukkueiden etenemisten mittaami-
sesta suhteutettuna vastustajan dynaamiseen linjaan. Opinnaytetyossa toimek-
siantajana toimii Palloliitto. Aihe valikoitui omasta mielenkiinnosta jalkapalloa ja
dataa kohtaan. Taman lisaksi se tukee vahvasti tekijan ammatillista kehitysta ai-
heen parissa. Varsinaisessa datan keraamisvaiheessa kavin Iapi kolme ottelua
seka U17 ja U19 maajoukkueista ja kavin lapi jokaisen ottelun aika tehdyn syoton,
oli kyseessa Suomen maajoukkue tai vastustaja. Apuvalineena tyossa kaytettiin
Dartfish nimista ohjelmaa, jonka avulla seurattiin seka ottelua, etta kerattiin var-

sinaista dataa.

Opinnaytetyon tarkoituksena on tuoda esiin datan merkitysté jalkapallomaail-
massa ja kertoa, kuinka ottaa data mukaan osaksi oman joukkueen toimintaa.
TyOssa kaydaan lapi erilaisia ohjelmistoja, jotka toimivat apuvalineena seura-
maailmassa ja pohditaan minkalaista roolia datan tulisi naytella joukkuetoimin-

nassa sen eri tasoilla.



1.1 Toimeksiantaja

Suomen Palloliitto on suomalaisen jalkapallon ja futsalin korkein jarjestd. Harras-
tajamaaraltaan Suomen suurimpaan urheilun lajiliittoon kuuluu Iahes 1000 jasen-
seuraa ja yli 150 000 pelaajaa (Vuosikertomus 2022). Palloliiton missio selkeasti
“jalkapalloa jokaiselle”. Suomalaisesta jalkapallosta halutaan tehda kaikille mah-
dollista riippumatta kenenkaan taustasta. Siitd halutaan tehda turvallinen laji,

josta jokainen voi nauttia.

Palloliiton selkea visio vuoteen 2030 mennessa on, ettd suomi on menestyva jal-
kapallomaa ja hyvinvoinnin kasvattaja. Suomalainen jalkapallo-osaaminen on ke-
hittynyt paljon ja siita malliesimerkkina on valmennuksen ammattimaistuminen ja
pelaajakehitykseen panostaminen. Jalkapallo on suomen suosituin laji harrasta-
jamaaraltaan ja se kasvaa jatkuvasti. Kehitysta tukee vahvasti digitalisaatio ja
teknologian kehittyminen, joka muuttaa toimintatapoja. Datan keraaminen ja sen
analysointi on helpottunut huomattavasti ja se toimii loistavana apuvalineena pe-
laajan kokonaisvaltaisessa kehittymisessa. (Suomalaisen jalkapallon ja futsalin
strategia 2020, 27.)

Palloliiton roolia hyvinvoinnin kasvattajana voidaan pitaa suurena, silla kyseessa
on suomen suurin urheilun lajilitto. Edellytyksena hyvinvoinnin kasvattamiseen
ja lajin kehittymiseen on kuitenkin elinvoimaiset seurat. Seuroista taytyy 10ytya
osaavia valmentajia, jotka osaavat tukea seka auttaa lapsia ja nuoria kehittymaan
niin lajitaidollisesti, kuin liikkunnallisestikin. Hyva valmennus tukee lapsen ja nuo-

ren kasvua ja kehitysta. (Suomalaisen jalkapallon ja futsalin strategia 2020, 27.)

Taival menestyvaksi jalkapallomaaksi on pitka ja kivinen. Suomalainen jalkapallo
on ottanut isoja harppauksia niin valmentajakoulutuksissa seka pelaajakehityk-
sessa ja onkin talla hetkella jalkapallokoulutuksen huippumaa. Maajoukkueet
seka miehissa, ettd naisissa ovat kehittyneet ja ilmapiiri kannattajien keskuu-
dessa on kasvanut aivan uudelle tasolle. Lapsille ja nuorille tarjotaan oiva mah-
dollisuus kasvaa todellisessa jalkapallomaassa, jossa he eivat fanita vain arvoki-

sojen kestomenestyjien pelaajia, vaan myos suomalaisia huippuja.



1.2 Datan analysointi pallolitossa

Siind missa data-analyysin kaytto yleistyy jalkapallomaailmassa, niin se yleistyy
myos suomessa. Palloliitossa on huomattu datan kayton tarkeys ja se toimiikin
tarkeassa roolissa maajoukkueiden toimintaa. Miesten A-maajoukkueen video-
analyytikkona toimiva Henri Lehto toimii palloliitossa myos pelianalyysipaallik-
kona ja on johtamassa tata kehitysta. Han kouluttaa uusia tulevia videoanalyytik-
koja jarjestamillaan perus- ja jatkokoulutuksilla, jotka jarjestetaan vuosittain. Kou-
lutusta on jarjestetty vuodesta 2016 Iahtien ja peruskoulutuksen on tahan paivaan
mennessa kaynyt yli sata henkildd. Vuodesta 2017 lahtien kaikilla maajoukku-
eikaluokilla on ollut oma analyytikko mukana toiminnassa. Tama dataosaaminen
alkaa kasvamaan myos suomalaisessa seuramaailmassa, kun entista useam-
malla joukkueella on mukana oma analyytikko ja lisda koulutetaan koko ajan.
(Palloliitto 2022.)

1.3 Omat lahtékohdat jalkapallodataan

Urheiludata ja etenkin jalkapallodata on tullut itselleni opintojen aikana usean eri
kurssin, tydtehtavien, kuin myos luettujen kirjojen muodossa. Olen perehtynyt ai-
heeseen viimeisen kolmen vuoden aikana paljon ja kerannyt tuntumaa erilaisiin
datan analysointimalleihin ja ohjelmistoihin. Tiedostan datan konkreettiset hyodyt
seuramaailmassa ja oman joukkueeni arjessa. Olen kaudella 2022—-2023 toiminut
JJK B-junioreiden pelianalyytikkona ja tuottanut joukkueellemme dataa lahes kai-
kista kauden otteluista. Tama data on ollut oiva apuvaline muulle valmennukselle
seka pelaajille. Valmennus on saanut konkreettista tietoa joukkueemme prassi-
pelista, maaliodottamista, seka etenemisista. Pelaajakohtainen data on auttanut
pelaajia hahmottamaan omia kehityskohteitaan ja erilaiset videoklipit ovat tuo-
neet tassa myos tukea. Pelianalyysia on mahdollista opiskella nykyaan monessa
paikassa, jos kiinnostusta loytyy. Itse suosittelen Ioytamaan seuraympariston,
jossa asialle ollaan avoimia ja sen jalkeen kouluttautumaan esimerkiksi Barca
Innovation Hubin kautta, jossa voi opiskella Introduction to Football Tactical Ana-
lysis- kurssin, seka taman jatkokurssin. Suomessa on myds mahdollisuus paasta
maajoukkueemme pelianalyytikon Henri Lehdon oppeihin videoanalyytikkojen

perus- ja jatkokurssilla.



2 DATA-ANALYTIIKKA HUIPPU-URHEILUSSA

2.1 Urheiluanalytiikka

Dataa liikkuu maailmassa paivittain paljon ja sen rooli Iahes jokaisella alalla on
kasvava. Data antaa meille tietoa, joka auttaa meitad tekemaan parempia ratkai-
suja. Tama tarkoittaa myos sita, etta urheiluanalytiikan rooli kasvaa modernissa
urheilussa. Urheiluanalytiikalla (Sport analytics) mitataan niin urheilullista- kuin
urheiluliiketoiminnallista suorituskykya. Urheiluanalytiikkaa voidaan paaasiassa
mitata kahdella mittarilla, joita ovat kenttadatan analytiikka, seka kentan ulkopuo-
linen data-analytiikka. Kenttadata-analytiikka keskittyy itse urheilusuoritukseen ja
siihen, kuinka urheilijoiden suorituskykya voitaisiin parantaa. Kentan ulkopuoli-
nen data-analytiikka keskittyy taas enemman liiketoimintaan ja siihen, kuinka or-
ganisaatio hoitaa omaa talouttaan. Taman tyyppinen datan kerddminen on elin-
tarkeaa, silla siita saadaan hyvaa tietoa, etta mista seuraan tulee rahaa ja mihin

sitd myds menee. (Pykes 2022.)

Data on oivallinen apuvaline, jonka ei tule korvata ihmista, mutta se antaa paljon
hyddyllista tietoa organisaatiolle. Datasta voidaan kerata arvokasta tietoa pelaa-
jien fyysisesta kuormasta mika taas auttaa loukkaantumisten ehkaisyssa. Pelaa-
jien kuormitusta voidaan saataa saadun tiedon perusteella ja heidan kuntoaan on
helppo arvioida keratylla datalla. Tama auttaa fyysista valmennusta harjoitusten
ja niiden intensiteetin suunnittelussa. Teknologian kehitys mahdollistaa myos ur-
heilijoiden hyvinvoinnin seuraamisen todella monipuolisesti mm. Tarkempi fysio-

loginen seuranta sykkeen, unen ja palautumisen muodossa.

Dataa hyddynnetaan niin ikdan pelaajien suorituskyvyn optimoimisessa. Sen
avulla voidaan tarkastella urheilijan tilastoja ja suorituskykya eri nakokulmista.
Esimerkiksi jalkapallossa voidaan tutkia pelaajien kuljettamia matkoja ja heidan
nopeuttaan. Myos kiihdytysmaarat voivat kertoa pelaajan fyysisen kunnon ta-
sosta. Data antaa avaimet valmentajille tarkastella pelaajiaan ja 16ytaa heidan
kehityskohteensa, tai vastaavasti he voivat 16ytaa pelaajistaan puolia, joissa he

loistavat erityisen hyvin.



Fiksu pelaajien rekrytointi (Smart Scouting) on rantautunut useaan lajiin ja taman-
kaltainen data on erityisen tarkeaa seuroille monestakin syysta: Se saastaa aikaa
ja rahaa, kun potentiaalisten pelaajien etsiminen tapahtuu tilastoja tutkien. Moni
pieni seura, jonka budjetti ei riita lajin kirkkaimpiin tahtiin, voi tehda todellisia huip-
pukaappauksia l0ytadessaan heidan profiilinsa sopivan pelaajan. Tama pelaaja
menestyessaan hyvin, voi maksaa seuralleen usean seuraavan huippuhankin-

nan moninkertaistaen samalla seuran voitot. (Soccerment Research 2020, 6.)

Data muistaa kaiken ihmisen puolesta. Inmiset voi nahda pelin kulun hyvin erilai-
sena, kuin mita data antaa myoten ja siksi onkin tarkeaa olla raakaa dataa todis-
tamassa pelien kulkua. Niista voidaan saada tappioon paattyneesta pelista paljon
positiivista tilastoa irti, joka nostattaa motivaatiota joukkueessa. Data ei myds-
kaan kaunistele, jos joukkueen peli on ollut todella heikkoa. Siksi sen rooli on

tarkea joukkueelle. (Soccerment Research 2020, 6.)

2.2 Urheilumaailman esimerkkeja

Dataa on hyddynnetty huippu-urheilussa jo pitkaan. Baseball oli yksi niista la-
jeista, jotka olivat aikaisin mukana hyodyntamassa dataa toiminnassaan. Tama
juontaa juurensa 1960-luvulle. Tunnetumpi esimerkki monelle urheilun ystavalle
on Oakland Athletics ja Billy Beane, kun puhutaan urheiluanalytiikasta. He onnis-
tuivat tiukalla pelaajabudjetilla luomaan itselleen joukkueen, joka jai urheiluhisto-
riaan. Beane suoritti data-analyysia sadoista pelaajista ja 16ysi kaavan, joka en-
nusti hyvin sita, kuinka monta juoksua pelaaja voisi saada aikaan. Sen sijaan,
ettd Oakland Athletics olisi kilpaillut korkean lydntikeskiarvon omaavista kalliista
kotiuttajista, he keskittyivatkin etsimaan alhaisen hintaluokan pelaajia, joilla oli
korkea pesalle paasy tilasto. Oakland Athletics menestyi kaudella hyvin voittaen
20 ottelua perakkain varmistaen American leaguen lantisen divisioonan voiton
kaudella 2002. Joukkue paasi aina Division Seriesiin asti haviten tassa kuitenkin
Minnesota Twinsille 3-2. (Uw Extended Campus 2016.)

Baseballista tuttu metodi on nykypaivana todella suosittua mm. Jalkapallon pa-

rissa ja olemmekin nahneet varsin onnistuneita esimerkkeja datan avulla teh-
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dyista pelaajahankinnoista. Yksi naista seuroista on Brentford FC, jonka omista-
jana toimii vahvan vedonlyonti taustan omaava Matthew Benham. Han on hyo-
dyntanyt dataa paljon menestyksekkaalla vedonlyonti urallaan ja halusi hyodyn-
taa sitd myos ostaessaan Brentfordin. Sind aikana, kun Benham on ollut seuran
johdossa, se on onnistunut kapuamaan Englannin kolmanneksi korkeimmalta
sarjatasolta aina valioliigaan asti. Toki menestys ei ole pelkastaan datasta johtu-

vaa, mutta voidaan vaittaa, etta silla on ollut oma merkityksensa asiassa.

Toinen malliesimerkki dataohjatun Iahestymistavan voimasta on Toulouse FC:n
paluu Ranskan toiselta sarjaportaalta takaisin paasarjaan. Jalkapallo ja analy-
tiikka-alusta RedBird hankki enemmistd osuuden seurasta ja halusi tehda muu-
toksia. Toulouse FC lahti hyddyntamaan pelaajarekrytoinnissa Zelus Analyticsin
dataa ja etsi seuraan sopivia pelaajia omien kriteeriensa pohjalta. Datan kaytto
pelaajien hankinnassa toi heille mahdollisuuksia laajentaa omaa verkostoaan
usealle eri mantereelle ja se saivat tietoa 70 liigan pelaajista ja heidan sopeutu-
misprofiilistaan. Seura pystyi hyddyntamaan simulaatiota, joka auttoi heita ym-
martamaan miten pelaaja suoriutuisi heidan joukkueessaan ja liigassaan. Tou-
louse FC on onnistunut hyvin hankinnoissaan ja omassa pelaajakehityksessaan.
Pelaajanostona seuraan hommattu hollantilainen keskikenttapelaaja Branco van
den Boomen, joka tuli seuraan tuntemattomana kykyna Hollannin kakkosliigasta
350 000 eurolla ja vietti Toulousessa 3 loistavaa kautta. He myivat pelaajan myo-
hemmin takaisin kotimaansa huippuseura Ajaxiin 12 miljoonalla eurolla ja kerasi-
vat hyvan voiton myynnin seurauksena. Seuran panostusta ja luottoa dataan voi-
daan pitda onnistuneena ja se oli osanaan myds tuomassa heille ensimmaista
mestaruuspokaalia 66-vuoteen, kun he voittivat Ranskan Cupin mestaruuden
vuonna 2023. (Toulouse Football Club 2023.)

2.3 Jaakiekko esimerkkilajina

Jaakiekko on lajina nopeatempoinen ja fyysinen laji, joka vaatii pelaajalta hyvaa
suorituskykya ja voimaa. Jaakiekko, kuten myos jalkapallo on invaasiopeli, jossa
pelivalinen halutaan saada mahdollisimman kauaksi omasta maalista. Jaakiek-

kodatassa on paljon yhtalaisyyksia myos jalkapallodataan, silla myds siina kera-
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taan arvokasta tietoa joukkueen otteista pitkalla aikavalilla, seka panostetaan pe-
laajadataan ja yksilon kehittymiseen. Jaakiekossa tilanteet ovat eriarvoisia ja
siksi datan hydodyntaminen on lajissa tarkeaa. Pelkat tehopisteet eivat kerro yk-
sittdisen pelaajan kehittymisesta kaikkea oleellista. Jaakiekkodatalla on viela pal-
jon kehitettavaa ja monella osin ongelmana on tarkan datan saaminen joukku-
eille. Automaattiset jarjestelmat eivat tunnista tilanteita tarvittavalla tarkkuudella,
joten se ei valttamatta sovellu palautteenantoon ja paatdksentekoon. (Linnain-
maa & Niemela 2021.)

Teknologia kuitenkin kehittyy myos jaakiekon parissa ja eturintamassa taistelee
Suomalainen ohjelmistoyritys Wisesport, joka on jadkiekkodatassa kova tekija.
He tekevat yhteisty6td mm. Liigan kanssa ja keraavat dataa, niin pelaajista, tuo-
mareista, kuin myos itse pelista. Jarjestelma tarjoaa dataa laajalla sateella aina
pelaajien kokonaispeliajoista siihen kuinka paljon yksittainen pelaaja pitaa kiek-
koa hallussaan ottelun aikana. Wisehockey toimii luotettavana tilastointilahteena
jaakiekon parissa, mutta myos muissa lajeissa kuten jalkapallossa. (Ice hockey

analytics in real time.)

Dataa hyodynnetaan jaakiekossa myds pelaajamarkkinoilla. Toisin kuin jalkapal-
lon isoissa sarjoissa on NHL:ssa kaytdssa palkkakatto, jota seurat eivat saa ylit-
taa. Kaudella 2023-2024 tama palkkakatto on noin 83,5 miljoonaa dollaria (Ro-
sen 2023). Tama korostaa entisestaan oikeanlaisten pelaajien varvaamista jouk-
kueeseen. Pitaa tietdaa minkalainen pelaajaprofiili joukkueeseen istuu ja kannat-

taako tahdata kalleimpaan vaihtoehtoon.
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3 PELIANALYYSI

3.1 Datapalveluntarjoajat

Jalkapallo-ottelusta kerattava datan maara on suuri. Puhutaan miljoonista data-
pisteista ottelua kohti. Silti yksittaisen ottelun datalle ei tule antaa lilan suurta pai-
noarvoa, vaan kannattaa keskittya pidemman aikavalin tuloksiin ja havainnointei-
hin. Yleisimman seurattavat muuttujat voidaan jakaa muutamiin avainmuuttujiin.
Naita ovat esimerkiksi maalintekoon ja vastustajan maalinteon estamiseen liitty-
vat luvut. (Palloliitto 2022)

Dataa tarjoavien yritysten maara jalkapallomaailmassa elaa todellista nousu-
kautta. Suurimpia yrityksia alalla ovat Opta sportsin Stats Perform, Statsbomb, ja
Wyscout. Opta ja Statsbomb tarjoavat datapalveluita seuroille. Data on helposti
nahtavissa otteluiden jalkeen ja joukkueen analyytikon tehtavaksi jaa kerattyjen
tilastojen esittaminen eteenpain. Jalkapallon huipulla nama ohjelmistot ovat suo-
sittuja. Optalla jokaista ottelua analysoi kolme tyontekijaa, joista yksi hoitaa koti-
joukkueen, toinen vierasjoukkueen ja kolmas tarkastaa ja varmistaa kaiken datan
oikeaksi. Kun data on valmis, se siirtyy viela kerran tarkistettavaksi, jotta tulos
olisi taysin virheetdn (Martinez Arastey 2018). Optan tavoin myos Statsbomb tar-
joaa datapalveluita jalkapallomaailman huipulle ja heidan tarjontansa ylettyy kaik-
kiin suurimpiin jalkapallosarjoihin ja niiden pelaajiin. Statsbomb tuo mukanaan
pelaajakohtaista dataa, joka auttaa seuroja seuraamaan omien pelaajien otteita
verrattuna muihin saman pelipaikan pelaajin eri joukkueissa. Taman lisaksi seu-
rassa voidaan myos seurata mielenkiintoisia pelaajia, joita lahtea havittelemaan

siirtoikkunan auettua.

Wyscout on Optan ja Statsbombin tavoin mielenkiintoinen tyokalu, joka taas kes-
kittyy pelaajahankintoihin. Se keraa dataa yli 200 000 pelaajasta ympari maail-
maa ja on oivallinen apuvaline seuroille, kun lahdetaan etsimaan joukkueeseen
seuraavaa sopivaa pelaajahankintaa. Ohjelmistoa kaytti vuonna 2018 yli 300 am-
mattilaisseuraa ympari maailman ja taman liséksi se oli 15 maajoukkueen kay-
tossa. Wyscout on pelaajavarvayksen huippuja ja toimiikin ammattilaiselle hy-
vana tyokaluna uusien kykyjen etsimisessa. Wyscoutilla on iso tydoryhma, joka
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keraa dataa yli 1300 ottelusta viikoittain alustalle kayttajien nahtavaksi. Alustan
suosio on taattu varmasti myos tulevaisuudessa, kun kiinnostus dataa kohtaan

kasvaa maailmalla. (Martinez Arastey 2018.)

3.2 Kamerateknologia

Myos kamerateknologia on parantunut ja nykyaan otteluita voi seurata paikan
paalla useita kymmenia kameroita, joiden avulla saadaan kaapattua kuvaa jokai-
sesta mahdollisesta kuvakulmasta. Yksi isoista toimijoista kamera ja analyy-
sipuolella on Etela-Korealainen Bepro11, joka hyodyntaa tuotteissaan huipputek-
nologiaa ja tekoalya luoden siitad todella suositun jalkapallon huipulla. Bepro11
yhdistaa otteluiden kuvaamisen ja analysoimisen samalle alustalle, jolloin seuran
ei tarvitse hankkia useaa lisenssia eri yrityksilta. Heidan palveluitaan kayttaa mo-
net huippuseurat mm. Englannissa, Espanjassa, seka ltaliassa. (Yoo-Kyung
2022.)

Bepron 11 sijaan suomalaisille ehka hieman tunnetumpi ja halvempi vaihtoehto
on tanskalainen urheilukamera valmistaja Veo (Kuvio 1). Se on varsin toimiva
tydvaline otteluiden kuvaamiseen ja livelahetysten jakamiseen. Hintakaan ei ole
seuratasolla liian korkea ja sen hyodyt oikein kaytettyna tulevat kylla maksamaan
itsensa takaisin. Se vahentda mm. Analyytikon tyétaakkaa huomattavasti, kun
jokaista ottelua ei tarvitse olla itse kuvaamassa videokameralla ja ottelun aikana
saa keskittya pelin seuraamiseen. Veo kayttaa Bepro11 tavoin tekoalya ja se on-
nistuukin varsin onnistuneesti kuvaamaan ottelua siten, ettd se seuraa palloa,
mihin se on myos rakennettu. Kamera ei ole taydellinen ja esimerkiksi livekuvan
kanssa saattaa valilla olla isojakin ongelmia. Liséksi Veo:n mobiilisovellus on to-
della kankea. Veo tarjpaa myds analyysialustan lisahintaan, joka on ihan hyva
lisa, vaikka se ei olekaan analyysiohjelmistona paras mahdollinen. Analyysia hel-
pottamaan Veo luo itse ottelusta videoklippeja, mutta ne eivat aina aivan vastaa
siihen mita ohjelmisto vaittaa. Usein Veo tarjoaa laukaisulle videoklippia, joka
kuitenkin osoittautuu puolustajan sy6toksi maalivahdille. Idea toiminnossa on kui-
tenkin varsin hyva. Muita maininnan arvoisia yrityksia kamerateknologian alalla

ovat: Pixellot, Pix4Team, Spiideo ja Hudl
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—

Kuvio 1. Veo-kamera (H‘c;w to Veo 2022)

3.3 Analyysityokalut

Dataa voidaan kerata jalkapallossa monella tapaa. Kaikista halvin ja helpoin Iah-
tokohta on perinteinen kyna ja paperia. Siihen ei muuta tarvita, kuin ottelutal-
lenne, kyna, paperia ja tietoa mitd muuttujia pelista halutaan saada selville. Tama
on toki rajallinen ja aikaa vieva tapa kerata dataa ottelusta. Jalkapallo-ottelu kes-
taa reilu 90 minuuttia lisaaikoineen, joka vaihtelee ottelun mukaan. Talla mallilla
analyysia tehdessa kestaa aikaa, silla tilanteita joutuu kelaamaan edestakaisin,
jotta saisi keratysta datasta mahdollisimman tarkkaa. Rajallista tapa on siina mie-
lessa, etta ihan kaikenlaista dataa emme voi talla tavalla kerata, mutta mielestani
moni oleellinen muuttuja on silti analysoitavissa. Voimme laatia ottelusta veto-
karttoja, syottdkarttoja, laskea onnistuneita syottdketjuja ja vaikka maaliodotta-
maa eli xG:td. Tama tapa on siis monelle joukkueelle aivan riittava ja silla saa-
daan melko tarkkoja tuloksia, riippuen analyysia tekevan ihmisen keskittymisky-
vysta ja tarkkuudesta. Tama on myos se tapa, jolla datan analysointi on saanut
jalkapallossa alkunsa. Ensimmaisen mallin talle loi kirjanpitaja Charles Reep toi-

sen maailmansodan jalkeen, kun han alkoi keraamaan pelatuista otteluista dataa
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kayttaen juuri kynaa ja paperia. Han huomasi kerddmansa datan avulla esimer-
kiksi sen, etta siihen aikaa suurin osa maaleista tapahtui alle kolmen syoton ket-
jujen paatteeksi ja taten oli tarkeaa saada pallo kohti vastustajan maalia mahdol-
lisimman nopeasti. Tastd olemme saaneet kaytanteen pitka syottod, joka on osa

nykyjalkapalloakin. (Soccerment Research 2020, 3.)

Toinen tapa analysoida otteludataa on lahestymalla sita ohjelmoinnin nakokul-
masta. Ohjelmointikielistda R ja Python ovat niita, joihin luotetaan téassa eniten.
Tama on korkeamman kynnyksen datan tuottamista, silla ohjelmointi vaatii opet-
telua, mutta kun perusasiat osaa ja paasee asiasta jyvalle, voi nama apuvalineet
taata todella mielekkdan tavan analysoida ja mallintaa dataa. Ohjelmointi on jat-
kuvaa opiskelua, mutta siitd nauttiva saa varmasti tydsta paljon irti. Datan mallin-
tamisessa suosittu ohjelmisto on Tableau, jota kdytetaan laajalla otteella jalka-
pallon huipulla. Mikali joku haluaa lahtea opiskelemaan ohjelmointia ja tuoda mu-
kaan jalkapalloelementin, on siihen luotu oma projektialusta nimeltdéan FC Pyt-
hon. Tama alusta tarjoaa kattavan mahdollisuuden opiskella niin Python ohjel-
mointikielen perusteita, kuin myohemmassa vaiheessa myds datan perusteita
(Learn Python & Data Science With Football). Kurssi on tarkoitettu kaikille ai-
heesta kiinnostuneille ja toimii varmasti loistavana aloituksena Pythonin maail-

maan.

Jos analyysiin ollaan seurassa valmiita panostamaan, niin sitten on aika tehda
todellista vertailutyota I0ytaakseen seuralleen oman analyysityokalun. Esimerk-
keja naista tydkaluista on mm. Once, joka on alustana halpa ja helppokayttdinen.
Sen avulla voidaan kasitella ottelusta saatua videota ja luoda omia videoklippeja,
seka piirroksia. Se toimii varsin hyvana tyokaluna analyytikon uran alkutaipa-
leella. Edistyneempaan analyysityohon ja varsinaisen datan kasittelyyn on ole-
massa loistava tyokalu nimeltdan Metrica Sports. Tama tyokalu tarjoaa laaduk-
kaampaa analyysiohjelmaa, jossa on myds vaihtoehtoja tarjolla Oncea enem-
man. Jos on valmis maksamaan kalleimman 150 €/kk maksun, niin mukaan saa

automaattisen datan keraamisen.

Muita maininnan arvoisia ohjelmistoja ovat Dartfish, Longomatch seka Hudl

Sportscode. Nama ohjelmistot ovat markkinoiden suosituimmat ja jo Dartfishia
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kayttavien urheilun huippuseurojen maara kertoo luottamuksesta ohjelmistoa
kohtaan. Longomatch on Dartfishin kaltainen analyysiohjelmisto, joka antaa jouk-
kueelle loistavat lahtdkohdat otteluiden analysoimiseen. Se on Dartfishia hal-
vempi ja kalleimmillaan se maksaa 55 €/kk. Longomatch on taysin analysointitar-
koitukseen kehitetty helppokayttdinen ohjelmisto, johon paasee myos kasiksi il-
maiseksi rajoitetulla Basic-versiolla. Longomatchia voi hyvin suositella seuran en-
simmaiseksi analyysitydkaluksi Oncen tavoin. Siind voi luoda piirroksia ja tehda
omia "tagipaneeleja”, jotka auttavat videoklippien luomisessa. Datan kerdaminen
on helppoa ja sita voi vaivatta siirtaa alustalta esimerkiksi Exceliin, jossa tehda

varsinainen datan kasaaminen.

Kolmikosta selvasti kallein ohjelmisto on Yhdysvaltalainen Hudl Sportscode, joka
vie otteluiden analysoinnin uudelle tasolle mm. Antamalla mahdollisuuden kayt-
taa palvelun tarjoamaa yrityksen sisaista analyysipalvelua, jossa Hudl:n analyy-
seihin perehtynyt ammattilainen auttaa tekemaan kaiken analyysityon joukkueen
puolesta (On-demand video analysis services). Hudl:n hinta vuositasolla lahtee
noin 2000 eurosta ja kasvaa sitd mukaan kuinka paljon toimintoja siitd haluaa
kayttoon. Laajat toiminnot ja niiden helppo kaytettavyys mukavoittaa joukkueiden
toimintaa paljon ja siksi se onkin erittdin suosittu tyokalu Yhdysvalloissa. Sita on

kuitenkin vaikea suositella seuralle tydkaluksi jo pelkan hintansa takia.

Itse omaan parhaimmat kokemukseni Dartfish nimisesta ohjelmasta, joka sovel-
tuu todella monenlaiseen kayttoon. Dartfish antaa mahdollisuuden kerata video-
klippeja ottelusta ja kasata naista koosteita piirroksilla tai ilman. Ohjelmisto antaa
leikkia mielikuvituksella ja datan kerddmismahdollisuudet ovat todella laajat. Ot-
telusta keratyn datan voi purkaa ohjelmistosta pois CSV-tiedostona ja siirtda sen
Exceliin analysoitavaksi. Dartfish antaa myés mahdollisuuden ottelun liveanaly-
sointiin, mika tarjoaa analyytikolle mahdollisuuden kerata esimerkiksi videoklip-
peja ottelun ensimmaisesta jaksosta ja naita voi esitelld muulle valmennusryh-
malle seka pelaajille tauon aikana. Dartfish toimii loistavasti monessa eri lajissa
jalkapallon lisaksi. Joukkueurheilun lisaksi ohjelmisto soveltuu myos yksildurhei-
luun, silla se antaa mahdollisuuden mm. Erilaisten liikeanalyysien tekoon. Dart-

fish on saatavilla monella eri hintatasolla mobiiliversion 7 €/kk hintaisesta aina
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ammattilaistason kaiken kattavaan 165 €/kk hintaiseen palveluun. (Video Ana-

lysis Solutions for Soccer.)

Ohjelmistoja analyysitydhon on tarjolla lukemattomia ja siksi onkin tarkeaa itse
tutustua niihin ennen varsinaista paatoksen tekoa. Taytyy tietda oman joukkueen
tarpeet ja varmistaa, etta ohjelmisto vastaa niitd. Ohjelmistoja on myds tarjolla

kaikille budjeteille, joten sekin on hyva ottaa huomioon valintaprosessin aikana.

3.4 Ohjeistus analyysityon aloittamiselle ikakausittain

Pelien analysoiminen ja pelien kuvaaminen tulisi olla tarkeassa osassa jalkapal-
lojoukkueen arkea, mutta se kannattaa myos suunnitella hyvin. Seuroissa olisi
hyva olla videovalmennukselle ja datalle oma ikakausisuunnitelma, jota noudat-
taa. On tarkeaa, etta jokaisessa seurassa olisi henkild, joka osaisi kayttaa niin
kameraa, kuin myds seuran valitsemaan analyysitydkalua. Tama henkil voi ot-
taa enemman vastuuta asiasta ja hoitaa seuran sisaista kouluttamista. Riippuen
kamerasta ja analyysityokalusta taytyy myos suunnitella vuorot, jolloin kukin seu-
ran joukkue saa tyOkaluja kayttaa, etenkin kameraa. Priorisointi on siis todella

tarkeaa.

5v5 vaiheessa ei analyysityokaluille ole tarvetta, eika myoskaan kameralle, ellei
halua taltioida peleja vanhemmille katsottavaksi myohemmin. Silti on hyva jarjes-
tad myos taman vaiheen valmentajille koulutusta tydkaluista, jos he mydhemmin
jatkavat 8v8 tai 11v11 vaiheeseen valmentamaan. Koulutusta olisi hyva jarjestaa

viimeistaan kun valmennettavat lahestyvat 8v8 vaiheen ikaa.

8v8 vaiheessa satunnaisten pelien kuvaus on hyva idea, silla siind saadaan hy-
vaa videomateriaalia peleista ja lapsen paasevat nakemaan omia otteluitaan jal-
kikateen. My0s videon kautta palautteen antaminen etenkin 8v8 ikavaiheen lop-
pupuolella valmistaa lapsia hyvin, kun siirrytaan 11v11 vaiheeseen isolle kentalle.
En nae viela tdssakaan vaiheessa suurta tarvetta analyysitydkaluille, mutta jotain
piirroksia peleista tai harjoituksista voi hyvin ottaa ja esittaa pelaajille esimerkiksi
harjoittelujaksojen vaihtuessa. Samalla paastaan myoés osallistamaan lapsia ky-
symyksilla ja keskustelulla.
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11v11 ikavaihe on se vaihe, jossa seka analyysityOkalut ja kamera tulee tarpee-
seen, silla silloin pelataan isolla kentalla ja pelin kuva alkaa muuttumaan paljon.
Etenkin ikavaiheen alussa on hyva tuoda kamera mukaan niin paljon kuin mah-
dollista ja alkaa sisallyttamaan toimintaan enemman analyysityokaluja videoklip-
pien ja piirrosten muodossa. Video ja data toimii loistavana tukena kehityksen
seurannassa. Pelaajille voidaan alkaa luomaan henkilokohtaisia videoklippeja ot-
teluista tai harjoituksista, jolloin voidaan esittaa konkreettista nayttda ja avata

mahdollisuuksia huomata omia kehityskohteitaan paremmin.

U16 ikavaiheesta eteenpain jokaisella tavoitteellisella joukkueella tulisi mielestani
olla oma analyytikko, joka kuvaa pelit ja harjoitukset keraten niista videoita ja da-
taa. Datan keraaminen voi tapahtua kasin tai hyddyntaen analysointiohjelmaa.
Jokaisen kauden alussa olisi hyva keskustella muun valmennuksen kanssa ta-
voitteista ja paamuuttujista, joita halutaan datan myota saada kerattya joukkueen
otteluista. Pelaajien kanssa voidaan kayda kahdenkeskisia keskusteluita, joissa
kaydaan lapi heidan mielipiteitdaan omista kehityskohteista ja tuodaan tata kautta
dataa pelatuista otteluista. Tata dataa on hyva kayda kauden aikana lapi muuta-
maan otteeseen, jotta nahdaan minkalaista pelaajan kehitys on ollut. Pelaajille
on myods hyva painottaa, etta ei nojaa likaa omaa tekemistaan ja keskittymistaan
dataan, vaan keskittyy itse tekemaan parhaansa jokaisessa harjoituksessa ja ot-
telussa. Emme halua pelaajien alkavan pelkaamaan dataa, jos kayra ei nayta-
kaan niin hurjaa kehittymista, kuin mitd pelaaja on odottanut. On tarkeaa luoda

keskusteluyhteys pelaajaan ja luoda hyva ilmapiiri datan ymparille.
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4 ESIMERKKEJA JALKAPALLODATAN KASITTEISTA

Jalkapallo on maailman suosituin urheilulaji ja se on taynna taktisia elementteja.
Pelissa kaksi 11 pelaajan joukkuetta ottavat mittaa toisistaan suurella suorakai-
teen muotoisella kentalla ja yrittdvat saada pallon vastustajan maaliin. Pelissa
tapahtuu paljon ja siitd on ollut aikaisemmin todella vaikeaa saada luotettavaa
dataa. Tasta syysta jalkapallossa datan hydédyntaminen on ottanut pidemman
ajan, kuin monessa muussa lajissa. Uudenlaisen ja kehittyneen teknologian an-
siosta tilanne on kuitenkin muuttunut ja varsinainen datan aika on jalkapallossa-
kin koittanut. Nykyjalkapallo on taynna erilaisia kasitteita, kuten xG ja PPDA mika
on lisannyt keskustelua ja mielenkiintoa ihmisissa dataa kohtaan. Kaydaan lapi

hieman naita kasitteita.

4.1 Maaliodottama (xG)

Maaliodottama eli xG (Expected goals) on kerattavasta jalkapallodatasta ehka se
tunnetuin ja puhutuin. Sana xG on levinnyt jalkapalloilevan maailman huulille ja
pelkastaan tasta on kirjoitettu oma kirja — The Expected Goals Philosophy. Kirja
avaa maaliodottaman idean ja paljastaa sen salaisuudet. Maaliodottama on osa
nykyjalkapalloa niin positiivisessa kuin myds negatiivisessa mielessa. Se on ar-
vona todella hyva ja kuvaa joukkueen luomien maalipaikkojen laatua hyvin. Silti

siihenkaan ei tule luottaa sokeasti.

Maaliodottamalla mitataan maalipaikan laadukkuutta laskemalla sen todennakai-
syys menna maaliin perustuen dataan samankaltaisista laukauksista, joita on
tehty. Laukauksen maaliodottama lasketaan asteikolla 0-1, jossa arvo nolla ker-
too laukauksen johtamisen maaliin olevan mahdoton ja 1 edustaa arvoa, jolloin
maali on taattu. Jos laukauksen maaliodottamaksi saadaan 0.3 tarkoittaa tama,

ettd laukauksella on 30 % mahdollisuus paatya maaliin. (Whitmore 2023)

4.2 Maaliodottaman laskeminen

Maaliodottamaan vaikuttaa usea tekija, kuten kuinka lahelta maalia laukaus lah-
tee, minkalainen kulma laukauksella on, onko kyseessa puskupallo, onko lau-

kauksen valissa monta pelaajaa? Maaliodottama on hioutunut vuosien varrella ja
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dataa kerataan koko ajan lisaa. Datatarjoajat, kuten Opta Stats Perform (Kuvio
2) ja Statsbomb ovat keranneet urheiludataa jo vuosia, ja heilla on laaja kirjasto
dataa mm. Maaliodottamasta. Maaliodottamaa voi laskea myos ilman datatarjo-
ajia kayttamalla valmiiksi luotuja ilmaisia ohjelmistoja, kuten Torvaney xG, mutta
nama ohjelmistot eivat tarjoa aivan samanlaista tulostarkkuutta, kuin mihin data-
jatit pystyvat. (Whitmore 2023.)

Opta Analystin mittaamaan maaliodottamaan vaikuttaa yli 20 muuttujaa, joista
tarkeimmat ovat:

e Laukauksen matka maaliin

e Laukauksen kulma

e Maalivahdin sijoittuminen

e Laukauksen ja maalin valissa olevat pelaajat

e Pelaajaan kohdistuva paine laukaisuhetkella

e Laukaisutyyli (Pusku, volley)

e Pelitilanne (Avoin pelitilanne, kulmapotku, vapaapotku)

e Laukausta edeltava tilanne (Keskityspallo, lapisy6tto)

(Whitmore 2023)
B s %% Opta Analyst
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Kuvio 2. Data osoittaa Alexis Sanchezin tehneen melkein 2 maalia enemman,

kuin mitad xG antaa arvoksi. (Whitmore 2023)
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4.3 Maalisyotto odottama (xA)

Odotettu maalisy6ttd mittari kertoo sy6ton todennakodisyyden paattya maalinjoh-
taneeksi syotoksi. Malli palkitsee pelaajia, jotka syottavat palloa hyville maalinte-
kosektoreille riippumatta siitd paatyykd syoton vastaanottaja laukaisemaan pal-
loa kohti maalia. Kuten xG niin myos xA mittarin arvo mitataan asteikolla 0—1,
ykkOsen vastatessa sita, etta syoton tulisi johtaa maaliin joka kerta ja nolla taas

vastaa sita, ettd maali sy6tdsta on taysin mahdoton. (Whitmore. J. 2021)

XA tilastoa laskevista ohjelmistoista Optan Stats Perform (Kuvio 3) laskee tilastot
seuraavasti: Se kayttaa Optan historiallista satojen tuhansien syéttojen tilastoitua
dataa laskeakseen muuttujia maalisy6ttoihin. Malli ottaa huomioon mm. Sy6tén
tyypin (Poikittaissyo6tto, lapisyotto jne.), pelitilanteen (Avoin peli, vapaapotku, kul-
mapotku), syotdon vastaanottopaikan, syottopaikan, seka syoton etaisyyden. Eri-
tyisen tarkea rooli xA:n kannalta ovat pelitilanteella ja sy6tén tyypilla. (Whitmore
2021.)

Trent Alexander-Arnold 2% e Analyst

Open Play Passes | Liverpool | Premier League 2019-20
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Lines represent high xA passes + assists
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Kuvio 3. Trent Alexander-Arnoldin kauden 2019-20 avoimen pelin maalisyotot
seka xA (Whitmore 2021)

Dpen Play xA: Open Play Assists: B
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44 PPDA

PPDA (Passes per Defensive Actions) on niin sanottu "prassimittari”, joka mittaa
kuinka monta syottda joukkue antaa vastustajan tehda omalla puolustuskolman-
neksellaan ennen kuin he yrittavat katkaista etenemista (Kuvio 4). PPDA mittaa
siis joukkueen prassin intensiteettia, mutta ei sen laatua. Esimerkkina tasta, jos
joukkueen PPDA on 10, niin silloin joukkue antaa vastustan syottaa 10 kertaa
ennen kuin he paasevat katkaisemaan vastustajan etenemista esimerkiksi tak-
lauksella tai rikkeella. Mita pienempi PPDA, niin sita intensiivisempi prassipeli
joukkueella on. Tama ei siis tarkoita, etta prassi olisi laadukasta ja siksi on tarkea
olla luottamatta sokeasti PPDA:n valittamiin tuloksiin ja sen sijaan katsoa koko

joukkueen prassaamista kokonaisvaltaisemmin. (Arora 2022.)

PPDA on prassin mittarina arvokas siksi, koska se on helposti tulkittavissa. Sita
on helppo seurata ottelun aikana ja todeta miten joukkueen prassipeli muuttuu.
PPDA on myOs kohtalaisen helppo ottaa mukaan osaksi oman joukkueen pe-
lianalyysia. On kuitenkin tarked muistaa, etta alhainen PPDA ei kerro siita, etta
joukkueen prassipeli olisi hyvaa, vaan se ennemmin kertoo oman joukkueen ta-

vasta prassata vastustajaa. (Arora 2022.)

Premier League 22/23 PPDA
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5 KATSAUS TUTKIMUSTYOHON - U17 JA U19 MAAJOUKKUEIDEN
ETENEMISET SUHTEESSA VASTUSTAJAN DYNAAMISEEN LINJAAN

Opinnaytetyoni aloitusvaiheessa kdvimme yhdessa ohjaavan opettajan, seka
palloliton ohjaajan kanssa lapi tehtavani datan keraamisessa. Alkuvaiheessa

tyoni oli kayda lapi 6 juniorimaajoukkueiden ottelua (3 U17 & 3 U19). Otteluiksi

valikoitui:

u17 u19
Kosovo-Suomi Kroatia-Suomi
Italia-Suomi Suomi-Belgia
Suomi-Kreikka Israel-Suomi

Kun olimme paattaneet ottelut ja kaynyt Iapi ohjeistuksen datan keraamisesta al-
koi varsinainen ty6. Otteluiden analysointitydkaluksi valikoitui Dartfish sen moni-
kayttoisyyden vuoksi. Lisaksi Palloliitolla on olemassa lisenssi ohjelmaan, joten
valinta oli tatakin kautta helppo tehda. Paasin tutustumaan ohjelmaan jo hyvissa
ajoin etukateen ja kaytin sitd ahkerasti ennen varsinaisen opinnaytetyoni aloi-
tusta. Kaytin Dartfishia omassa joukkuearjessani ja osallistuin videoanalyytikko-
jen peruskurssille Eerikkilan Urheiluopistolla, jossa paasin syventamaan osaa-

mistani Helmariturnauksessa.

5.1 Datan keraaminen

Etenemista mitattavan datan keraamiseen tulee varata aikaa reilusti, silla otte-
lusta kerataan talteen kaikki ottelun syotot ja dynaamisen linjan muuttavat kulje-
tukset niin omalta joukkueelta, kuin vastustajaltakin. Syéttohetki tulee merkata
kartalle silla hetkelld kun pallo lahtee jalasta, ja pallon vastaanotto merkataan
samalla tavalla toiselle kartalle, silla hetkella kun pallo osuu vastaanottavan pe-
laajan jalkaan. Merkattavia tapahtumia ottelussa on noin 1000-1400 kappaletta.



24

Peruskaava datan keraamiselle on seuraavaa: (Kuviot 5-9)
e Valitse puoliaika sen mukaan kumpaa pelataan

e Valitse pallonhallinta joukkueelle, jolla pallo on. Pallonhallinta toimii niin
sanottuna Continuous eventiné, joten sita ei tarvitse saataa jokaisen syo-

ton valissa, ellei palloa hallitseva joukkue vaihdu.

e Syo6tto- tai kuljetushetkella valitaan oikea vaihtoehto ja merkataan se pis-
teena kartalle. Samassa valitaan my6s dynaaminen alue, jos pallo on lah-
tenyt. Samassa yhteydessa mainitaan myds minka pelipaikan pelaaja toi-

minnan suorittaa.

e Sama kuvio toistuu myds pallon vastaanottamistilanteessa, jolloin karttaan
merkataan missa syottd vastaanotetaan ja milla dynaamisella alueella

seka minka pelipaikan pelaaja pallon ottaa vastaan.

e Pallonhallintajakso paattyy maaliin, menetykseen, rikkeeseen, pallon
ajautumiseen sivurajan vaaralle puolelle seka laukaukseen, jonka seu-

rauksena pallonhallinta vaihtuu

e Kuljetuksen yhteydessa mitataan vain dataa, jossa dynaaminen alue

muuttuu. Eli saman dynaamisen alueen kuljetuksia ei lasketa.

e Suomi pelaa mallissa aina vasemmalta oikealle, joten toisen puoliajan da-

tan keraaminen kartalla taytyy tehda peilaamalla kenttaa.

e Data kerataan jokaisesta syotdsta, muuttui dynaaminen alue tai ei. Dynaa-
mista aluetta merkatessa liikutaan aina maalia kohti, joten puolustajapuo-
lustaja syo6ttd tapahtuu yleensa alueella CF. Jos puolustaja rikkoo ensim-
maisen linjan hyokkaajien valista syotollaan, tulee dynaamiselle alueelle
lahtémerkiksi CF ja vastaanoton yhteydessa CM
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Kuvio 9. Malinnus dynaamisesta linjasta syottda vastaanottaessa

5.2 Katsaus analysoinnin tuloksiin

Keraamani data koskee etenemista ja etenemisen estamista. Eteneminen tapah-
tuu joko syottamalla tai kuljettamalla. Palloliiton lajianalyysityossa mainitaan ete-
nemisen nelja paatavoitetta seuraavasti: Ensimmainen tavoite on paasta pelinra-
kennusvaiheeseen ja ohittaa vastustajan ensimmainen prassilinja (ja/tai linjat)
kontrolloiduilla syo6tailla tai kuljettamalla. Toinen tavoite liittyy pallonhallinnan sai-
lymiseen joukkueellamme. Haluamme hallita ottelun tempoa ja pitaa huolta val-
litsevasta tuloksesta. Kolmas tavoite on keskustan kayttaminen/hallitseminen ja
tavoitteena on kehittaa pelaajia, jotka eivat pelkaa pitaa palloa hallussa pienessa
tilassa. Neljas ja viimeinen tavoite kuuluu seuraavasti: Haluamme kehittaa laa-
dukkaita 1v1 pelaajia, jotka voittavat nama taistelut eivatka pelkaa haastaa vas-
tustajaa. (Poikien kansainvalinen jalkapallon analyysi 2023, 44.)

Keraamiani tuloksia on helppo lahtea tutkimaan peilaamalla niitd Palloliiton jul-
kaisemiin etenemisen paatavoitteisiin. Taytyy pitaa kuitenkin mielessa, etta tulok-
seni ovat mitattu molempien ikaluokkien kolmesta ottelusta, joka on maarana

pieni, mutta silti hyvaa osviittaa antava.



28

Seuraavaksi avaan joitain kerdamiani tuloksia: U19 maajoukkue syotti tai kuljetti
kolmessa pelatussa ottelussa 1780 kertaa ja naista 275 paattyi menetykseen.
Onnistumisprosentti oli siis 84,55 %. Jos lahdetaan tutkimaan keraamaani dataa
Palloliiton tavoitteiden pohjalta, niin U19 maajoukkue yritti ohittaa vastustajan lin-
jaa kolmessa ottelussa 863 kertaa onnistuen tassa 628 kertaa. Onnistumispro-
sentti tassa oli 72,77 %. Kahden linjan puhkaisuyrityksia U19 joukkueella oli 140
kappaletta, joista taas onnistui 57 yritysta jattden onnistumisprosentin 40,71 %.
Padosa Suomen rakennetuista hyokkayksista tuli keskikaistan kautta ja laidan
kautta etenemiset olivat vahaisia. Laidan kautta Iahteneet hyokkaykset paattyivat
usein siihen, etta palloa lahdettiin kuljettamaan yksin ilman varsinaista tukea.
Suuri osa onnistuneista laidan kautta tehdyista hydkkayksista paattyi siten, etta
palloa pelattiin keskialueelle tai alaspain puolustukselle. Tata tukee alla oleva
taulukko Suomen tekemista etenemisistda WML, WMR, WDL ja WDR alueilta.

Wide
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Wide Wide
behind left defensive left
(WBI) (wWbl)

Central
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(cmn)
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(co)
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(cB)
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(WBr) WDr
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o

‘Kuvio 10. Dynaamiset alueet

Taulukko 1. U19 etenemiset WML, WMR, WDL ja WDR alueilta
CF |[CM |CD |CB |WML | WMR | WDL | WDR | WBL | WBR

WML |17 |63 |13 |6 14 - 6 - - -
WMR |37 (48 |17 |1 - 22 1 6 - 1
WDL |- 8 5 2 1 - 2 - - -

WDR | - 4 4 - 1 4 - - - -
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Suomen vastustajat olivat parempia maalien varjolla tehden Suomen verkkoon
kolmessa ottelussa kahdeksan maalia Suomen lukeman ollessa kolme. Suomi
havisi pelaamistaan otteluista kaksi Israelille luvuin 4—-0 ja Belgialle luvuin 3—1.
Suomi onnistui kuitenkin voittamaan Kroatian 2—1 ja ottelu oli varsinainen malli-
esimerkki taisteluvoitosta. Suomen vastustajat etenivat syottaen tai kuljettaen
kolmessa ottelussa 1440 kertaa ja naistda menetykseen paattyi 283 kertaa. On-
nistumisprosentti etenemisille oli siis 80,25 %. Tasta voidaan paatella Suomen
likuttaen palloa vastustajiaan enemman, mutta tilanteiden loppuun vieminen ja
laatu on ollut Suomen vastustajilla parempaa. Suomen syo6tdista 488 on tapahtu-
nut siten, etta vastustajan ylin pelaaja on ollut palloa alempana, kun taas vastus-
tajan vastaava lukema on ollut 304. Suomella on siis ollut hieman hankalampaa

|0ytaa pelia edistavia syottdsuuntia vastustajaan nahden.

Suomen kolmesta maalista kaksi on saanut alkunsa laidan kautta edetyista syo6-
toista ja yksi keskikentan kautta. Maalintekoalueet ovat olleet CD ja CB alueet.
Suomen vastustajat ovat edenneet maalintekoon keskikentaltd kuudessa maa-
lissa kahdeksasta tehdysta. Maalit ovat aluekohtaisesti jakaantunut seuraavasti:
3 kertaa CD, 3 kertaa CM, 1 kerta WDL ja 1 kerta CB.

U17 maajoukkue eteni syottamalla tai kuljettamalla kolmessa ottelussa 1513 ker-
taa, joista menetykseen paattyi 264 kertaa. Onnistumisprosentti oli taten 82,51
%. Vastustajan linjaa puhkaisevien yritysten maara U17 maajoukkueella oli 929,
joista onnistui 697 kappaletta. Onnistumisprosentti etenemisille oli 75,03 %. Kah-
den linjan puhkaisevia etenemisyrityksia Suomelle tuli 190, joista taas onnistui
108 kappaletta jattaen onnistumisprosentin 56,84 %. Molemmilla maajoukkueilla
oli samankaltaisia haasteita hyokkayksien rakentelussa ja U17 joukkue syotteli
CF-CF alueen sydttoja kolmessa ottelussa 380 kertaa, kun taas Suomen vastus-

tajat syottelivat 208 kertaa.

Suomi onnistui kolmessa pelatussa ottelussa maalinteossa kerran Kosovoa vas-
taan ja ottelu paattyi 1-1 tasatulokseen. Suomen maali tuli CB alueelta ja oli ra-
kennettu laidan kautta. Muut ottelut paattyivat ltalian ja Kreikan voittoihin lukemin
4-0 ja 3-0. Yhta maalia lukuun ottamatta kaikki maalit rakennettiin keskikentan

kautta. Maalintekoalueet olivat viisi kertaa CD ja kaksi kertaa CB.
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5.3 Datan keraamisen helppoudet ja haasteet

Itse datankeruu oli prosessina todella iso ja vaati useita tunteja tarkkaa tyota. Jos
saisin aloittaa koko prosessin alusta, niin olisin varannut silihen enemman aikaa.
Nyt tyo oli aika lailla taistelua aikataulua vastaan, joka lopulta ylittyi reilusti. Datan
luotettavuuden kannalta myoskaan kiire ei ole kovin hyvan asia. Pidan keraa-
maani dataa luotettavina, vaikka tiedan sen sisaltavan virheitakin. Ottelussa tulee
kerattya dataa todella paljon, joten pienet virheet eivat loppudatassa erotu, vaikka
ne ovat siina Iasna. Datan keraaminen itsessaan oli varsin helppoa ja kun rytmiin
paasi, niin tyokin sujui varsin mallikkaasti. Hankalinta tyossa oli puoliajat, joissa
kenttaa joutui peilaamaan etenemisia merkatessa, koska datan nakokulmasta

suomi hyokkasi aina vasemmalta oikealle.

Tekemani projekti kasitti vain kuusi pelia, joista kolme oli U17 ja kolme U19 maa-
joukkueilta. Otanta oli siis todella pieni ja jatkossa suosittelisinkin vastaavien t6i-
den osalta varaamaan analysointiprosessille enemman aikaa. Myos parin kanssa
tehtava opinnaytetyo tassa aiheessa voisi olla harkittava asia. Dataa kolmesta
ottelusta kylla saa paljon, mutta itse olen vahvasti sita mielta, ettd otanta saisi

ylittaa viisi ottelua.

Dataa jalkapallossa on helposti saatavilla ja siksi kannustankin tulevaisuudessa
tehtavia opinnaytetoita keskittymaan sellaisen datan tutkimiseen, jota mikaan oh-
jelma ei viela tarjoa. Aiheita 16ytyy varmasti paljon ja oikea toimeksiantaja auttaa
tassa asiassa. Opinnaytetydn ohessa saadaan hyvaa dataa sellaisesta pelin

osasta, josta ei viela tietoa niin paljon ole saatavilla.
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6 POHDINTA

Tama opinnaytetyo pyrki tuomaan esiin datan tuomat hyodyt urheilussa painot-
tuen vahvasti jalkapalloon. Data on tarkea tyokalu huippu-urheilussa, mutta se ei
tarkoita sita, etteikd pienikin seura voisi ottaa sita osaksi toimintaansa. Jalkapallo
lajina kehittyy ja muuttuu jatkuvasti, siksi on hyva pysya mukana aallonharjalla.
Data ei korvaa valmentajia, eika siihen tule luottaa lilan sokeasti, mutta se on
parhaimmillaan erittain toimiva apuvaline seuralle osana jokapaivaista valmen-
nusta. Asiasta |0ytyy myOs paljon tietoa, jota jokainen kiinnostunut voi lukea ja
samalla kehittdd omaa osaamistaan. Kuten jo todettua on yksinkertaisen datan
mukaan ottaminen seuran arkeen helppo aloittaa. Analysointiprosessi on tassa
tapauksessa pahimmillaan aikaa vievaa, mutta myos erittdin opettavaista. Sa-
malla saadaan paljon hyvaa tilastoa joukkueen suorituksista kentalla. Rahallisella
panostuksella voidaan helpottaa analyysityotda mm. Automaattisesti ottelua ku-

vaavan kameran tai helppokayttdisen analyysityokalun avulla.

Nuorisomaajoukkueidemme datan keradaminen oli prosessina haastava ja aikaa
vieva. Sain paljon mielenkiintoista dataa, joista suurimman osan jatin tydstani
pois, silla kevaalla 2023 valmistunut Henri Lehdon ja Jouko Kylmaojan tekema
poikien kansainvalisen jalkapallon analyysi kattaa kaiken oleellisen tiedon todella
hyvin pakettiin, eikd oma datani olisi tuonut tahan mitaan lisattavaa. Pidankin tar-
keana tulevaisuudessa, etta vastaavanlaisen tydn tekija osaa varata tyolle enem-
man aikaa ja jos mahdollista tekisi koko tyon parin kanssa. Talldin olisi mahdol-
lista lapikayda useampi ottelu ja saisi enemman dataa kayttéén. Suosittelen eh-
dottomasti selvittamaan mahdollisuuksia Palloliitosta mikali kiinnostusta vastaa-
vanlaisen tyon tekemiseen on. Samalla suosittelen myos perehtymaan Dartfishiin
analyysityOkaluna, seka ottamaan haltuun Excelin datankeraykseen tarkoitetut

toiminnot.
6.1 Tulosten pohdinta
OpinnaytetyOssa esiteltiin useita apuvalineita niin analyysityokalujen, automaat-

tisten datankeraajien, kuin myos kamerateknologian saralta. Totuus on kuitenkin

se, etta naita ohjelmistoja on maailma taynna ja oikean valitseminen vaatii seuran
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sisaista tutkimustyota ja resurssien lapikaymista. Pidan silti lapikaymiani tyoka-
luja varteenotettavina ja osaa jopa parhaina ratkaisuina eri tasoisille seuroille.
Parhaat kokemukset osaan sanoa Veon, Dartfishin. Longomatchin ja Oncen kay-
tosta, silla naita olen itse kayttanyt eniten. Muista olen kokeillut vain ilmaisversi-

oita ja siksi niiden taysi potentiaali on jaanyt hieman muiden varjoon.

Dartfish on analysointitydkaluna loistava enka pida sen oppimiskayraa liian jyrk-
kana. Isoin haaste itsellani oli oppia erilaisten analyysipohjien tekeminen, mutta
toistoilla ja harjoittelemalla opin kayttamaan sitakin osaa ohjelmistosta hyvin. Ver-
rattuna moneen muuhun tydkaluun Dartfish voi olla hankala kayttaa aluksi, mutta
se tarjoaa myo0s todella laajat mahdollisuudet analyysien tekemiselle monessa
eri lajissa. Ohjelmisto sopii siis hyvin monilajisille seuroille. Pidan myds Dartfishin
piirtotydkalua todella toimivana ja sillda saakin tehtya nayttavia tilannekohtaisia
piirroksia, seka luotua liikeanalyyseja yksilourheilijalle. Mielestani Dartfish ei kui-
tenkaan sovellu sellaiseen ymparistoon, jossa kaikkia sen antamia mahdollisuuk-
sia ei hyddynneta aktiivisesti. Jos seurassa tarvitaan vain videoklippeja tai piir-
roksia, niin sitd varten on olemassa halvempiakin vaihtoehtoja, kuten Once tai

Longomatch.

Nuorisomaajoukkueen datan keraamiseen Dartfish oli hyva, silla sain Palloliitolta
lisenssin kayttdédn ohjelmistoon hyvissa ajoin ja paasin oppimaan sen saloja niin
omassa seuraymparistossani, kuin myos Helmariturnauksessa Henri Lehdon joh-
dolla. Muista analyysityOkaluistakin 10ytyy varmasti vaihtoehtoja, joilla tyon olisi
voinut tehda, mutta en tieda olisiko mikaan muu ollut siihen Dartfishia parempi.
Longomatch on Dartfishin kaltainen ohjelmisto, jolla olisi varmasti saanut tehtya
hyvaa jalkea, mutta en itse pida sitad aivan Dartfishin tasoisena tydkaluna analyy-

sipohjien tekemisessa.

Talla opinnaytetyolla halutaan rohkaista siihen, etta datan ottaminen osaksi seu-
ran arkea ei tarvitse olla vaikeaa ja alkuun paasee pelkalla otteluvideolla, kynalla
ja paperilla. Tama on myos se ensimmainen askel, jota suosittelen aiheesta kiin-
nostuneelle. Ottelut voi kuvata tavallisella videokameralla, jos seuralla ei ole

muunlaista kameraa tarjolla. Otteluita kuvatessa on tarkeaa muistaa, etta mikali
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videosta halutaan mielekasta katsottavaa, niin olisi kamera hyva saada muuta-
man metrin korkeuteen, jotta koko kentan leveys nakyisi paremmin. Myds pelin
seuraaminen on tarkeaa, jotta kameralla saadaan talteen kaikki tarkeat otteluta-
pahtumat. Jos otteluita joutuu kuvaamaan itse, niin se voi alkuun tuottaa hanka-
luuksia, mutta toistojen kautta kuvaamisessa kehittyy. Pelia kuvatessa kameraa
ei tule liikuttaa liian jyrkasti, vaan enemmankin rauhallisesti liu’uttamalla puolelta
toiselle. Ennakointi on myos hyva omaksua kuvatessa, jolloin kameraa voi val-
miiksi alkaa liikuttamaan alueelle, jonne pallo on suuntaamassa. Kameralla halu-
taan saada kuvaan kerralla mahdollisimman paljon, joten zoomin kayttoa liikaa
tulee rajoittaa. Haluamme pystya seuraamaan pelista muutakin kuin vain palloa,

kuten esimerkiksi vastustajan prassilinjaa.

Jos seurassa on kaytossa Veon kaltainen kamera, niin tyo helpottuu huomatta-
vasti, kun kameraa ei tarvitse ohjata. Lisaksi Veon mobiilisovellus on kankeudes-
taan huolimatta helppokayttdinen. Itse analyysityo suoritetaan ennalta sovittujen
muuttujien mukaan ja siita voidaan tehda esimerkiksi Powerpoint-esitys muulle
valmennukselle ja pelaajille esiteltavaksi. Jos seurassa halutaan panostaa ana-
lyysityokaluun, niin Once ja Longomatch ovat alkuun hyvia vaihtoehtoja, jotka

antavat mahdollisuuden tuottaa omia videoklippeja ja piirroksia tilanteista.

Otteluiden kuvaaminen ja analysoiminen kannattaa suunnitella seurassa hyvin ja
tehda sen pohjalta ikakausisuunnitelma. Kaikesta tulisi vastata sellainen henkilo,
joka on aiheeseen perehtynyt tai vahintaan innokas perehtymaan. Tama helpot-

taa kaikkien tyota huomattavasti ja on parhaimmillaan loistava lisa seuraan.

6.2 Luotettavuus ja jatkotutkimukset

Ty0 sisaltaa paljon omakohtaisia kokemuksia analyysityOkaluista ja datan keraa-
misesta prosessina. Tyon luotettavuutta tukevat lahteet suurimmista datapalve-
luista, seka itse seuraymparistossa hankittu tydkokemus. Maajoukkuedatan ke-
raaminen oli haastava prosessi ja tiedostan sen sisaltavan virheita. Dataa on kui-
tenkin jokaisesta ottelusta niin iso maara, etta pienet virheet uppoavat muun mas-

san sekaan hyvin vaikuttamatta ratkaisevasti lopputulokseen.



34

Opinnaytety0 hyodyttaa seuroja, jotka haluavat ottaa askeleen kohti datan maa-
ilmaa ja pohtivat miten asiassa edeta. Hyotya on myos varmasti muille aihealu-
eesta kiinnostuneille, silla se voi tuoda ideoita tuleville tutkimuksille. Maajoukku-
eille kerattya dataa voidaan soveltaa my0ds seurajoukkuemaailmaan. Tulevaisuu-
dessa olisi myos hienoa nahda tutkimusta siita miten pelaajat kokevat eri ikaryh-
missa datan hydodyt omassa joukkueessaan. Kuten opinnaytetyon alussa todet-

tiin, on data todellakin tullut jalkapalloon jaadakseen.
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